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INTRODUZIONE AD INTELLICO:

ACCELERIAMO | CICLI DI R&S E INGEGNERIA INDUSTRIALE ATTRAVERSO LA COLLABORAZIONE TRA
PERSONE E INTELLIGENZA ARTIFICIALE
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ADOZIONE DELL’Al IN R&D NELLE IMPRESE ITALIANE:
A CHE PUNTO SIAMO?

Focus ISTAT su % delle imprese italiane con almeno 10 addetti che utilizzano I'lA, dati 2025

Marketing e vendite

33,1%
Al in R&D: + 68,9%

Processi amministrativi di aziende vs 2024
25,7%

R&D e innovazione

20,0%

3 Fonti: ISTAT, Imprese e ICT - Anno 2025 (dicembre 2025) - Imprese con almeno 10 addetti




L'IMPATTO DELL’Al IN R&D: AUMENTO DEL THROUGHPUT

Stime McKinsey sul potenziale aumento del throughput R&D grazie all'Al. | settori analizzati rappresentano
complessivamente circa '80% della spesa R&D delle grandi imprese

Aumento del throughput R&D per settore

“.ge »
Farmaceutica oltre 100% Dalla “discovery” alla
validazione fisica,

D Fino a 90% limpatto potenziale
)
Chimica _ fino a 75% dell’Al resta

Food and Significativo.

Beverage/Personal fino a 50%
care

Leghe e materiali
compositi

4 Fonti: McKinsey, “The next innovation revolution—powered by Al” (2025) - Stime di potenziale




COME ORIENTARSI TRA LE MOLTEPLICI APPLICAZIONI

Il supporto end to end alla R&S richiede strumenti e tecnologie Al differenti unitamente ad un utilizzo combinato di fonti
esterne ed interne
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= Norme, SDS, brevetti, . . . Valutare i candidati
<>t letteratura, specifiche Ricette, versioning, piani prova, . . o
. RAG + ' raccolta coerente, audit trail. prima dei test fisici

ASSISTENTI CONVERSAZIONALI [_worktow ]

VERTICALI/ CHATBOT SPECIALISTI

Q&A, reasoning, supporto al

tecnologo, sintesi documenti

LLM
[ - COMPLESSITA’' ORGANIZZATIVA E REQUISITI DATI/INTEGRAZIONE + ]

Fonte: rielaborazione Intellico- Ricerca trasversale su McKinsey 2025, NIST Al RMF, ricerche Gartner. La rappresentazione non mira ad essere esaustiva ma rappresentativa delle
differenti possibilita di supporto attualmente disponibili sul mercato per i dipartimenti di R&D




COME ORIENTARSI TRA LE MOLTEPLICI APPLICAZIONI

Il supporto end to end alla R&S richiede strumenti e tecnologie Al differenti unitamente ad un utilizzo combinato di fonti

esterne ed interne

SUPPORTO
DECISIONALE

PREDIZIONE /

GENERAZIONE CANDIDATI
/ RECOMMENDER

Nuove formulazioni e
PIANIFICAZIONE ESPERIMENTI R —

/ DOE OPTIMIZER @
Suggerisce il next-best-test a |__Foundation models |
partire da spazio soluzioni

OTTIMIZZAZIONE

EB Al + PHYSICS / DFT

Per laboratori ad alta intensita
scientifica e validazione

avanzata. .
DFT/ physics

SIMULATORI PREDITTIVI

Stima proprieta e performance;
ranking e selezione candidati.

Norme, SDS, brevetti, R

letteratura, specifiche

RAG + search

- VALORE/ IMPATTO SU CORE R&D +

KNOWLEDGE & STRUTURAZIONE
PRODUCTIVITY PROCESSO / DATO
AT conricuATon s

Ricette, versioning, piani prova,
raccolta coerente, audit trail.

ASSISTENTI CONVERSAZIONALI [ workflow ]
VERTICALI/ CHATBOT SPECIALISTI
Q&A, reasoning, supporto al
tecnologo, sintesi documenti
LLM
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RICERCA X

Accelerare le attivita di

esplorazione e ricerca

GENERAZIONE

3¢

Generare piu candidati,

piu rapidamente

VALIDAZIONE

Valutare i candidati
prima dei test fisici

Fonte: rielaborazione Intellico- Ricerca trasversale su McKinsey 2025, NIST Al RMF, ricerche Gartner. La rappresentazione non mira ad essere esaustiva ma rappresentativa delle

differenti possibilita di supporto attualmente disponibili sul mercato per i dipartimenti di R&D
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POSSIBILI APPROCCI
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"~ STRUTTURO IL
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ASSISTENTI E RICERCA SEMANTICA CONFIGURATORI E WORKFLOW GUIDATI PREDIZIONE, OTTIMIZZAZIONE E

SIMULAZIONI AVANZATE

Obiettivo Obiettivo Obiettivo
Rendere subito accessibile la conoscenza Strutturare il processo e standardizzare Massimizzare I'impatto sul throughput
R&D e ridurre i cicli prova-errore.

Cosa abilita \ Cosa abilita

* Q&A tecnico e reasoning guidato  Configurazione ricette e versioning * Predizione proprieta e performance
* Sintesi documenti e supporto decisionale * Piani prova e workflow di laboratorio * Ranking candidati e next-best-experiment
* Ricerca in norme, SDS, brevetti e storico prove '« Tracciabilita, audit trail e qualita del dato ’ * Simulazioni avanzate / DFT dove rilevante

e aumentare la produttivita individuale. ' laraccolta del dato.
Cosa abilita i
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